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ABSTRAK

Toko Solidgear merupakan sebuah perusahaan pakaian yang menyediakan dan
memproduksi berbagai macam produk pakaian pria seperti T-SHIRT, Jaket Hoodie, Crewneck, Tas
dan Topi. Dilihat dari banyaknya permintaan kostumer akan produk, maka diperlukanya prediksi
untuk penjualan yang paling diminati oleh konsumen dan agar membantu pihak perusahaan dapat
mengenal minat dari konsumen berdasarkan penjualan produk terlaris. Penelitian ini
mengimplementasikan teknik data mining untuk memprediksikan produk terlaris menggunakan
algoritma K-Nearest Neighbor dan Rapidminer. K-nearest neightbor merupakan metode yang
digunakan untuk mengklarifikasi atau mencari data terhadap suatu objek yang berasal dari
pembelajaran yang jarak antar data yang paling dekat dengan objek yang di cari. Dari hasil prediksi
yang dilakukan mendapatkan hasil 9 produk T-SHIRT dinyatakan laris, 5 produk JAKET HOODIE
dinyatakan laris, 5 produk TAS dinyatakan laris, 6 produk CREWNECK dinyatakan laris, dan 6
produk Topi dinyatakan laris. Dari hasil analisa penelitian ini dapat disimpulkan bahwa produk yang
di nyatakan tidak laris disebabkan karena desain pada produk sudah terlalu lama yang menyebapkan
kurang diminati oleh pelangan. Oleh karena itu agar produk dapat meningkatkan minat dari
konsumen dan terjual dengan maksimal perusahaan dapat memperbarui atau mengubah desain dari
produk yang kurang diminati.
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1. PENDAHULUAN

Penjualan adalah sebuah faktor terpenting bagi perusahaan. Karena dengan adanya
penjualan, perusahaan akan mendapat keuntungan yang lebih supaya bisa melanjutkan usaha
tersebut. Namun Persaingan bisnis di era perdagangan bebas seperti sekarang ini sangat ketat, setiap
perusahaan dituntut untuk mempersiapkan dirinya secara profesional dan fleksibel sehingga
perusahan tidak hanya mampu bertahan, tetapi juga mampu tumbuh dan berkembang. Oleh karena
itu diperlukanya proses data mining untuk memprediksi hal tersebut. Prediksi pada penjualan terlaris
dapat bermanfaat untuk memperkirakan apakah produk dapat dinyatakan laris atau tidak, yang dapat
juga membantu menentukan pontensi penjulan dari produk tesebut di masa depan. Data mining
merupakan sebuah analisa terhadap data yang sudah ada untuk menemukan hubungan yang jelas
serta menyimpulkannya data yang belum diketahui sebelumnya dengan cara terkini dipahami dan
berguna bagi pemilik data tersebut. Dalam data mining, data disimpan secara elektronik dan diproses
secara otomatis oleh komputer menggunakan teknik dan perhitungan tertentu (Baharuddin, 2019).

Prediksi dapat di lakukan dengan menggabukan data yang telah ada untuk memprediksikan
hasil hal baru yang akan terjadi selanjutnya, singatnya prediksi merupakan memperkirkan hal baru
yang akan terjadi selanjutnya. Algoritma K-Nearest Neighbor merupakan salah satu dari metode
kalasifikasi yang terdapat pada data mining, metode ini digunakan untuk mengklarifikasi atau
mencari data terhadap suatu objek yang berasal dari pembelajaran yang jarak antar data yang paling
dekat dengan objek yang ingin di cari. Keuntungan dari metode K-Nearest Neighbor ini untuk
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digunakan dalam meprediksi data-data yang efektif apabila data trainingnya besar (Pratama, 2019).

Toko Solid Gear merupakan sebuah perusahan yang bergerak di bidang busana yang
menyediakan berbagai macam produk busana. Toko Solid Gear saat ini sudah mengembangkan
penggunaan sistem informasi penjualan untuk mendukung kinerja dari pihak preusahaan maupun
layanan informasi penjualan. Perusahaan juga telah menerapkan penjualan sistem punjualan secara
online dalam memasarkan produknya. Produk yang dijual antara lainya seperti: berbagai macam
produk T-SHIRT, Jaket Hoodie, Crewneck, Tas dan Topi. Dilihat dari banyaknya permintaan
kostumer akan produk busana, maka diperlukanya prediksi untuk penjualan yang paling diminati
oleh konsumen dan agar pihak perusahaan dapat mengenal minat dari konsumen berdasarkan
penjualan produk terlaris.

2. METODE PENELITIAN

Metode yang digunakan pada penelitian ini adalah dengan menggunakan metode Knowledge
Discovery in Database dan Metode K-Nearest Neighbor sebagai berikut:

a) Metode Knowledge Discovery in Database
Knowledge Discovery in Database (KDD) adalah proses menentukan informasi yang berguna
serta pola-pola yang ada dalam data. Informasi ini terkandung dalam basis data yang berukuran
besar yang sebelumnya tidak diketahui dan potensial bermanfaat (Baharuddin, 2019). Berikut
tahapan proses KDD:
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Gambar 1 Tahapan pada KDD

1) Data Selection.
Pada proses ini dilakukan pemilihan himpunan data, menciptakan himpunan data target, atau
memfokuskan pada subset variable (sampel data) dimana penemuan (discovery) akan
dilakukan. Hasil seleksi disimpan dalam suatu berkas yang terpisah dari basis data
operasional.

2) Pre-Processing dan Cleaning Data.
Pre-Processing dan Cleaning Data dilakukan membuang data yang tidak konsisten dan
noise, duplikasi data, memperbaiki kesalahan data, dan bisa diperkaya dengan data eksternal
yang relevan.

3) Transformation.
Proses ini mentransformasikan atau menggabungkan data ke dalam yang lebih tepat untuk
melakukan proses mining dengan cara melakukan peringkasan (agregasi).

4) Data Mining
Data Mining proses mencari pola atau informasi menarik dalam data terpilih dengan
menggunakan teknik, metode atau algoritma tertentu sesuai dengan tujuan dari proses KDD
secara keseluruhan.

5) Interpretation / Evaluasi
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Interpretation / Evaluasi merupakan proses untuk menerjemahkan pola-pola yang dihasilkan
dari Data Mining. Mengevaluasi (menguji) apakah pola atau informasi yang ditemukan
bersesuaian atau bertentangan dengan fakta atau hipotesa sebelumnya. Pengetahuan yang
diperoleh dari pola-pola yang terbentuk dipresentasikan dalam bentuk visualisasi.

b) Prosedur Metode K-Nearest Neighbor

3.
a)

b)

Langkah-langkah untuk menghitung algoritma K-NN (Rani, 2019):

1) Menentukan nilai k.

2) Menghitung kuadrat jarak euclid (query instance) masing-masing objek terhadap training
data yang diberikan. Persamaan (1) menunjukkan perhitungan kuadrat jarak euclid (query
instance) masing-masing objek terhadap training data yang diberikan.

3) Kemudian mengurutkan objek-objek tersebut ke dalam kelompok yang mempunyai jarak
euclid terkecil.

4) Menghitung rata-rata dari nilai objek pada jangkauan K dengan menggunakan kategori K-
Nearest Neighbor yang terdekat (jangkauan K), maka dapat diprediksi nilai query instance
yang telah dihitung.

Perhitungan metode K-Nearest Neighbor dapat dirumuskan dengan perhitungan sebagai berikut:

de = Jzkzs(fdi,k — k)2

Keterangan:

d, = Jarak euclidean

fd; = Data training

k = Data testing

m = Jumlah data penelitian

HASIL DAN PEMBAHASAN

Hasil Penelitian

Setelah melakuakan analisa dan penelitian pada tahap data mining untuk menghasilan prediksi
penjualan produk dan potensi penjualan produk terlaris pada Toko Solidgear dengan
menggunakan K-nearest Neighbour, analisa dan penelitian ini berakhir dengan proses
penelitian data mining dengan menggunkan aplikasi rapidminer,Penelitian ini menggunkan
aplikasi Rapidminer yang digunakan untuk mempermudah dalam proses data mining yang
dilakukan, yang menghasilan data prediksi penjualan produk dan potensi penjualan produk
terlaris. Dari hasil prediksi 5 produk yang dilakukan mendapatkan hasil yaitu: 9 produk T-
SHIRT dinyatakan laris, 5 produk JAKET HOODIE dinyatakan laris, 5 produk TAS
dinyatakan laris, 6 produk CREWNECK dinyatakan laris, dan 6 produk Topi dinyatakan laris
dengan tingkat akurasi data yang di hasilkan dari cross validatin sebesar 95.83%

Pembahasan

Rapid miner merupak salah satu perangkat lunak (software) pengolahan data mining yang
mengelolah data set untuk mencari pola data yang sesuai dengan tujuan pengolahan data
tersebut, tidak semua algoritma dapat sesuai dengan atau dapat mengelolah data set yang ada,
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harus di lakukan peyesuaian data pola data dan sesuai dengan tujuan dari pengelolaan data
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Berdasarkan dari gambar 2 hasil dari pemodelan yang telah di proses di dalam data mining
memiliki keakurattan data sebesar 95.83%.Susunan operator pada data mining adalah drag and
drop operator read excel lalu lakukan importing data tabel microsoft excel kedalam proses
training dalam format excel, Kemudian ganti atribut Kode produk menjadi ID dan
yang akan menjadi data yang akan dicari dengan menjadi label lalu setelah selesai

membaca data
atribut Potensi

Gambar 2 Akurasi data prediksi potensi penjualan

Klik finish. Seperti gambar berikut:

Import Data - Format your columns, X
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Format your columns.

Replace errors with missing values
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Gambar 3 Importing data training pada Operator Read Excel
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Impert Data - Format your columns.

Format your columns.

Replace emors with missing values (i
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Gambar 4 Label data training pada Operator Read Excel

Selanjutnya drag and drop operator k-NN dan operator apply model, kemudian memasukan nilai
K=5 dan hubungkan operator read excel dengan operator k-NN. Setelah itu hubungkan k-NN dengan
operator apply model, lalu ulangi lagi operator read excel (2) lalu lakukan importing data testing,
sambungkan dengan operator apply model setelah itu hubungkan dengan result, Seperti gambar

berikut:
Process

Process »

Read Excel k-Ni

Read Excel (2)
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res

res

Apply Model

7

Gambar 5 Susunan operator algoritma K-NN

Tahap ini adalah tahap terakhir dari proses data mining dengam menggunakan rapid miner dimana
setelah semua operator terhubung kemudian Kklik icon play tombol F11, maka hasilnya akan muncul
di dalam tab result, yang berisikan sebuah hasil prediksi dari seluruh data yang memenuhi nilai k=5,
didapatkan hasil prediksi penjualan seperti gambar berikut:
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Gambar 6 Hasil prediksi penjualan T-SHIRT
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Gambar 6 merupakan hasil prediksi potensi penjualan T-SHIRT di mana prediksi penjualan ini
menghasilkan 9 produk laris dan 3 produk tidak laris.
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Gambar 7 Hasil prediksi penjualan JAKET HOODIE

Gambar 7 merupakan hasil prediksi potensi penjualan JAKET HOODIE di mana prediksi penjualan
ini menghasilkan 5 produk laris dan 7 produk tidak laris.
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Gambar 8 Hasil prediksi penjualan TAS
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Gambar 8 merupakan hasil prediksi potensi penjualan TAS di mana prediksi potensi penjualan
menghasilkan 4 produk laris dan 8 produk tidak laris.
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Gambar 9 Hasil prediksi penjualan CREWNECK

Gambar 9 merupakan hasil prediksi potensi penjualan CREWNECK di mana prediksi penjualan ini
menghasilkan 6 produk laris dan 6 produk tidak laris.
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Nama Prodok  Bulan 1

Gambar 10 Hasil prediksi penjualan TOPI

Gambar 10 merupakan hasil prediksi potensi penjualan topi di mana prediksi penjualan ini
menghasilkan 4 produk laris dan 8 produk tidak laris.

4. KESIMPULAN

Dari hasil pembahasan di atas, maka dapat dapat diambil kesimpulan sebagai berikut:

a) Dari hasil penelitian yang dilakukan menggunakan pemodelan dari algoritma K-Nearest
Neightbor metode ini digunakan untuk mengklarifikasi atau mencari data terhadap suatu objek
yang berasal dari pembelajaran yang jarak antar data yang paling dekat dengan objek yang ingin
di cari menggunakan data Toko SolidGear yang diolah dengan menggunakan tahapan dari KDD
(Knowledge Discovery in Database) sehingga menghasilkan prediksi produk yaitu 9 produk T-
SHIRT dinyatakan laris, 5 produk JAKET HOODIE dinyatakan laris, 4 produk TAS dinyatakan
laris, 6 produk CREWNECK dinyatakan laris, dan 4 produk Topi dinyatakan laris.

b) Dari hasil analisa pada penelitian ini dapat disimpulkan bahwa produk yang di nyatakan tidak
laris disebabkan karena desain pada produk sudah terlalu lama yang menyebabkan kurang
diminati oleh pelangan. Oleh karena itu agar produk dapat meningkatkan minat dari konsumen
dan terjual dengan maksimal perusahaan dapat memperbarui atau mengubah desain dari produk-
produk yang kurang diminati.
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