ISSN: 2541-1004
e-ISSN: 2622-4615
https://doi.org/10.32493/informatika.v9i2.39676

Jurnal Informatika Universitas Pamulang
Penerbit: Fakultas Ilmu Komputer Universitas Pamulang
Vol. 9, No. 2, Juni 2024 (61-70)

Implementasi Metode Naive Bayes untuk Klasifikasi Kondisi Gizi Balita

The Implementation of the Naive Bayes Method for the Classification of Nutritional Status in
Toddlers

Febriansyah'"

'"Teknik Informatika, Institut Teknologi Pagar Alam, Paga Alam, Indonesia, 31512
e-mail: 'febriansyahh1213@gmail.com
*Corresponding author

Reviewed Date: June 14™, 2024
Accepted Date: July 30", 2024

Submitted Date: May 24", 2024
Revised Date: July 18", 2024

Abstract

The determination of a toddler's nutritional status involves calculating weight and height based on
age. Naive Bayes is a machine learning algorithm for classification problems in data mining that utilizes
probability mathematics (also known as Bayes' theorem) to distinguish between different classes. This
system is designed to facilitate the nutrition staff at the Pajar Bulan Village Health Center in more accurately
storing data and automatically determining the nutritional status of toddlers. The system is developed using
the Rapid Application Development (RAD) method, which comprises three phases: requirements planning,
design workshop, and implementation. The classification system for toddler nutritional status using the
Naive Bayes algorithm aims to provide more accurate information to address malnutrition in toddlers. The
data processing with the Naive Bayes algorithm results in the development of a system for classifying the
nutritional status of toddlers at the Pajar Bulan Village Health Center.
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Abstrak

Sistem pengklasifikasian kondisi gizi pada balita menggunakan Algoritma perhitungan Naive Bayes
di Puskesmas Desa Pajar Bulan. Penentuan status gizi bayi dengan menghitung berat badan dan tinggi
badan berdasarkan usia balita. Naive Bayes yaitu algoritma pembelajaran mesin untuk permasalahan
klasifikasi penambangan data yang menggunakan matematika probabilitas (juga dikenal sebagai teorema
probabilitas Bayes) untuk membedakan antara satu kelas dan kelas lainnya. Peneliti membuat sistem ini
untuk mempermudah staf pada bagian gizi di Puskesmas Desa Pajar Bulan untuk melakukan penyimpanan
data lebih akurat dan secara otomatis menentukan kondisi gizi pada balita. Peneliti mengembangkan sistem
ini menggunakan metode Rapid Aplication Development(RAD). Metodologi ini terdiri dari tiga fase:
perencanaan kebutuhan, lokakarya desain, dan implementasi. Sistem klasifikasi kondisi gizi bayi
menggunakan Naive Bayes dimaksudkan untuk memberikan informasi yang lebih akurat dan akurat untuk
mengatasi gizi buruk pada balita. Pengolahan data algoritma Naive Bayes menghasilkan pembuatan sistem
pengklasifikasian status gizi pada balita di Puskesmas Desa Pajar Bulan dengan Algoritma Naive Bayes.

Kata Kunci : Klasifikasi, Naive Bayes, Kondisi Gizi, RAD

1. Pendahuluan
Klasifikasi digunakan untuk memudahkan

atau kelas tertentu menggunakan metode Naive
Bayes (Damuri et al., 2021). Data mining

dalam membandingkan, mengenali dan melakukan
pengelompokan data informasi. Saat data
digunakan memiliki label atau kelas tertentu, yang
dapat dilakukan dengan menggunakan algoritma
data mining dengan menentukan pengelompokan

merupakan proses untuk menambahkan nilai
informasi yang sebelumnya tidak dapat diketahui
pada saat melakukakan pencarian informasi data
secara manual (Muksin, 2018).
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Puskesmas Pajar Bulan yang beralamat di
Jalan Sidik Adim, Sumur, Pajar Bulan, Kabupaten
Lahat, Sumatera Selatan memiliki fungsi
pemantauan atau penyuluhan terhadap kesehatan
dan gizi balita di daerah Kecamatan Pajar Bulan.
Persoalan gizi ini menjadi salah satu perhatian
pemerintah Indonesia utamanya ialah persoalan
tentang stunting (Febriansyah; Murniati et al.,
2023). Dalam melakukan kegiatan pengolahan data
Gizi balita, Puskesmas Pajar Bulan menggunakan
sistem komputerisasi yaitu Microsoft Excel 2007
yang masih sederhana. Microsoft Excel 2007
termasuk software yang memiliki fungsi untuk
mengelolah angka, mengelolah dokumen dan
melakukan pembuatan grafik. Microsoft Excel
2007 belum menggunakan sistem klasifikasi untuk
mempermudah staf bagian gizi mengelolah data
gizi balita secara otomasis. Hal ini tentu akan
mempengaruhi dalam mempermudah staf untuk
mengelolah data yang cepat, tepat dan akurat.

Metode Navie Bayes dapat membantu dalam
pengolahan data dengan lebih akurat dibanding
Microsoft Excel 2007. Sistem ini diharapkan dapat
membantu staf bagian gizi di Puskesmas Pajar
Bulan dalam mengelolah data gizi balita dapat
secara efektif sehingga informasi yang didapatkan
lebih tepat dan akurat.

Metode Naive Bayes merupakan ditemukan
oleh Thomas Bayes, yaitu memprediksi sesuai
dengan data sebelumnya (Muntari, 2022)
(Suprianto, 2020), naive bayes juga digunakan
untuk  memprediksi kejadian masa depan
berdasarkan kejadian masa lampau (Arfanda et al.,
2021).

Hasil penelitian yang dilakukan oleh (Yoshe
& Hadikurniawati, 2021) berjudul “Implementasi
Metode Naive Bayes Classifier Untuk Klasifikasi
Status Gizi Stunting Pada Balita” membahas
berkaitan dengan anak usia dini masih dalam
proses belajar biasanya menunjukkan aktivitas fisik
yang tinggi sehingga memerlukan asupan makanan
yang gizinya lebih memadai baik secara kuantitatif
maupun kualitatif.

Penelitian  selanjutnya dilakukan oleh
(Purwati, 2018) yang berjudul “Deteksi Gizi Buruk
Pada Balita Berdasarkan Indeks Antropometri
Menggunakan  Algoritma  Naive  Bayes”,
penelitian ini membahas masa balita adalah masa
pertumbuhan dan perkembangan terpenting pada
masa balita. Masa balita ini sering disebut masa
emas, masa ini sangat penting bagi perkembangan

Berdasarkan dari uraian di atas, maka
penulis bermaksud membuat sistem klasifikasi data
tentang kondisi gizi balita.

2. Metode Penelitian

2.1 Metode Pengumpulan Data

a. Observasi

Melakukan pengumpulan data dengan
pengamatan yang dilakukan secara langsung
dengan objek penelitian, yaitu di beberapa
posyandu desa yang termasuk dalam Puskesmas
Pajar Bulan Kabupaten Lahat. Data yang di
kumpulkan berupa arsip kegiatan posyandu
selama 3 bulan dengan jumlah 92 data balita.

b. Wawancara

Melakukan pengumpulan data yang bersifat tanya
dan jawab secara langsung dengan pihak
narasumber yang sesuai dengan kebutuhkan
informasi yang ingin didapatkan agar lebih tepat
dan akurat. Kegiatan wawancara dilakukan kepada
bidan pendamping posyandu mengenai klasifikasi
kondisi gizi balita kurang, normal, lebih.

c. Studi Pustaka

Studi pustaka yaitu sekumpulan informasi relevan
dan melakukan pencarian data melalui dokumen
seperti jurnal penelitian, buku dan internet

2.2 Model Pengembangan Sistem

Rapid Application Development(RAD) adalah
metode yang mengabungkan lebih dari 1
pendekatan yang telah  sistematis. RAD
menggunakan metode yang berulang untuk
mengembangkan sebuah sistem yang akan
mendatang. RAD melakukan perancangan ruang
lingkup dalam bidang bisnis, pembuatan aplikasi
dan pengujian. Metode dikerjakan dalam jangka
waktu yang sangat singkat, pengerjaan
menggunakan model ini hanya membutuhkan
waktu 30-90 hari untuk dapat menyelesaikan
csebuah sistem software (Zulfachmi, 2021).
Tahapan pelaksanaan metode RAD adalah sebagai
berikut:

1. Requirements Planning (Perencanaan
Persyaratan)
Pada tahap ini, peneliti mengumpulkan

kebutuhan melalui wawancara dan survei, lalu
menganalisis data untuk menentukan fitur utama
sistem. Dokumen spesifikasi kebutuhan disusun,
mencakup data yang akan digunakan, algoritma
Naive Bayes yang diterapkan, dan output

intelektual balita klasifikasi status gizi. Peneliti melakukan
' verifikasi dan validasi kebutuhan dengan
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puskesmas untuk memastikan keakuratan. Tahap
ini memastikan dasar yang kuat sebelum
melanjutkan ke fase berikutnya.

2. RAD Design Workshop

Pada tahap design workshop, peneliti bersama
dengan stakeholder merancang sistem secara detail.
Peneliti membuat prototipe awal sistem. Peneliti
merancang antarmuka  pengguna, serta
mengembangkan model algoritma Naive Bayes
untuk klasifikasi status gizi. Tahap ini memastikan
bahwa semua aspek desain telah diuji dan
divalidasi sebelum melanjutkan ke implementasi.

3. Implementation (Penerapan)

Pada tahap Implementation peneliti mulai
dengan mengembangkan sistem berdasarkan
desain yang telah disepakati pada tahap
sebelumnya (An et al, 2019) (Laola, 2021).
Peneliti mengimplementasikan algoritma Naive
Bayes untuk klasifikasi kondisi gizi balita dan
memastikan integrasi dengan sistem yang ada di
puskesmas. Setelah pengembangan, peneliti
melakukan pengujian sistem untuk memastikan
fungsionalitas dan akurasi klasifikasi. Pelatihan
dan sosialisasi juga diberikan kepada staf
puskesmas untuk memastikan mereka dapat
menggunakan sistem dengan efektif. Setelah sistem
diuji dan diverifikasi, peneliti meluncurkan sistem
secara penuh di Puskesmas Pajar Bulan. Tahap ini

memastikan bahwa sistem berfungsi dengan baik
dan memenuhi kebutuhan pengguna sebelum
digunakan secara luas.

2.3 Perhitungan Naive Bayes
Naive Bayes menggunakan rumus berikut.

P(H/X) =P(X/H)*P(H)
P(X)

Penulis melakukan perhitungan naive
bayes menggunakan microsoft excel sesuai
dengan rumus dan tahapan Naive Bayes,
berikut tahap-tahap algoritma Naive Bayes
yaitu:

1. Siapkanlah Dataset Hasil Penelitian

2. Hitunglah Nilai Mean

3. Hitunglah Probabilitas Setiap Kelasnya
4. Hitunglah Standar Deviasi

2.4 Rancangan yang di Usulkan

2.4.1 Use Case Diagram

Use case adalah pemodelan sebuah sistem
informasi (Rosa & M.Shalahuddin, 2015). Use
case diagram dapat digambarkan aktifitas
admin, di mana admin dapat melakukan
pengelolaan data balita, mengelola menu
utama, data untuk memprediksi dan dapat
mengelola hasil prediksi klasifikasi kondisi
gizi balita.

Data Balita 4/ pura
‘ 5

E>40

Prediksi

Gambar 1. Use Case Diagram

Berdasarkan Gambar 1 admin bertugas
untuk melakukan pengelolaan seluruh data. Data
tersebut berupa data balita admin melakukan
input data balita sesuai data yang ada pada

puskesmas data ini lengkap berupa hasil
posyandu dari balita tersebut sehingga di dapat
data umur, tingi badan, berat badan dan status
gizi,selanjutnya admin mengelola data prediksi,
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admin dapat memasukan data balita yang baru
untuk selanjutnya ditentukan status gizinya
berdasarkan kriteria yang diinputkan ke sistem,
selanjutnya system akan menghitung dengan
metode naive bayes sehingga dihasilkan status
gizi dari balita. Selanjutnya data hasil prediki,
pada bagian ini admin dapat melihat data prediksi
yang telah dilakukan, di mana data-data tersebut
admin bisa melihat, mengedit, menghapus, dan
menambahkan data.

3 Hasil dan Pembahasan

3.4 Perhitungan Algoritma Naive Bayes

a. Siapkan Dataset
Siapkan dataset yang akan di jadikan sample ke
dalam Microsoft excel untuk melakukan
perhitungan numerik algoritma naive bayes
menggunakan microsoft excel. Dataset yang
digunakan terdiri dari atribut nama, nik, jk,
umur, berat badan, tinggi badan, kondisi gizi
balita. Dataset terdiri dari 92 data dapat dilihat
pada tabel 1 dibawabh ini.

Tabel 1.Tabel Dataset

No Nama NIK JK Umur Berat Tinggi Kondisi
(Bulan) Badan  Badan Gizi
(KG) (CM)  Balita
1  M.Abizar 1604xxxXXXXXXXXxXx L 38 13.5 93 Kurang
2 Kenzo 1604xxxXXXXXXXXxXx L 25 11 78 Kurang
3  Fania 1604xxxXXXXXXXXXX P 7 7.1 73 Normal
4  M.Luki 1604xxxxxxxxxxxx L 14 10.5 71 Normal
5  Farhana 1604xxXXXXXXXXXX P 7 7.6 61 Normal
6  Ayhesa 1604xxxxxxxxxxxx P 23 9 75 Normal
7  Mutaqin 1604xxxxxxxxxxxx L 7 8.5 62 Normal
8 Azam 1604xxxxxxxxxxxx L 8 8.7 71 Normal
Pt
92 M.Zikri 1604xxxXXXXXXXXxXx L 18 9 74 Kurang
Penentuan status gizi balita biasanya 3. Berat Badan Menurut Tinggi Badan (BB/TB)

didasarkan pada indikator antropometri seperti
berat badan, umur dan tinggi badan (Reni Merta
Kusuma, 2018). Berikut adalah cara penentuan
status gizi berdasarkan ketiga indikator tersebut:

1. Berat Badan Menurut Umur (BB/U)

e Gizi Buruk: BB/U <-3 SD

e Gizi Kurang: -3 SD <BB/U <-2 SD

e Gizi Baik (Normal): -2 SD <BB/U <+2
SD

e Gizi Lebih: BB/U >+2 SD

2. Tinggi Badan Menurut Umur (TB/U)

¢ Sangat Pendek (Stunting Parah): TB/U
<-3SD

e Pendek (Stunting): -3 SD < TB/U <-2
SD

e Normal: -2 SD <TB/U<+2 SD

e Tinggi: TB/U > +2 SD

Sangat Kurus: BB/TB <-3 SD
Kurus: -3 SD <BB/TB <-2 SD
Normal: -2 SD <BB/TB <+2 SD
Gemuk: BB/TB >+2 SD

Standar Deviasi (SD) Z-Scores

SD  (Standard  Deviation)  Z-scores
digunakan untuk menentukan sejauh mana nilai
individu (misalnya, berat atau tinggi badan)
berbeda dari median populasi referensi.

Berdasarkan hasil dari implementasi naive
bayes terhadap dataset diatas menggunakan google
colab berdasarkan Z-Score WHO dengan naive
bayes didapatkan hasil akurasi sebesar 68 % ini
menunjukan bahwa pengolahan data yang
dilakukan manual oleh petugas posyandu masih
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belum akurat sebagaimana dapat dilihat pada tabel

2.

Tabel 2. Tabel analisis naive bayes data awal
Akurasi: 0.68

Laporan Klasifikasi:

f1-

Precision —,.call  score  support
Kurang 0.6 0.5 0.55 6
Lebih 0 0 0 0
Normal 0.77 0.77 0.77 13
accuracy 0.68 19
macro avg 0.46 042 044 19
weightedavg 977 068 07 19

Setelah dilakukan pembuatan system naive
bayes untuk memprediksi klasifikasi gizi balita dan
dianalisis menggunakan naive bayes melalui
google colab maka didapat nilai keakuratan
meningkat menjadi 74%, ini menunjukan bahwa
prose klasifikasi menggunakan system prediksi ini
lebih akurat, sebagaimana ditunjukan pada tabel 3

berikut.

Tabel 3. Tabel analisis naive bayes data sistem
Akurasi: 0.74

Laporan Klasifikasi:

f1-

precision recall score support
Kurang 0.88 0.64 0.74 11
Normal 0.64 0.88 0.74 8
accuracy 0.74 19
macro avg 0.76 0.76  0.74 19
weighted avg 0.77 074 074 19

b. Hitung Nilai Mean

Tentukan dataset yang memiliki kelas
kondisi gizi balita yang memiliki nilai kurang
dan hitung nilai mean disetiap atribut dengan
rumus =AVARAGE (Blok Kolom Umur, Berat
Badan, Tinggi Badan) kemudian tekan enter.
Hasil mean untuk masing-masing kelas dengan
rumus diatas dapat dilihat pada tabel 4, tabel 5

Nilai mean untuk kelas kurang berada pada
balita dengan umur 39.25 bulan, berat badan
11.95 kg, dan tnggi badan 93.35 cm

Tabel 5. Hasil mean kelas Normal

Umur Berat Tinggi
Badan Badan
mean 23.27 10.71 79.75

Nilai mean untuk kelas normal berada pada
balita dengan umur 23.27 bulan, berat badan
10.71 kg, dan tnggi badan 79.75 cm

Tabel 6. Hasil mean kelas Lebih

Umur Berat Tinggi
Badan Badan
mean 10.5 9.95 74

dan tabel 6.
Tabel 4. Hasil mean kelas kurang
Umur Berat Tinggi
Badan Badan
mean 39.25 11.95 93.35

Nilai mean untuk kelas lebih berada pada balita
dengan umur 10.5 bulan, berat badan 9.95 kg,
dan tnggi badan 74 cm

Hitung Probabilitas Setiap Kelasnya

Hitung nilai probalitas dari setiap
kelasnya dengan menggunakan rumus
=COUNTIF  (Blok atribut  kolom
kelas;”Kurang”) atau bisa menggunakan
rumus=COUNTA (Blok atribut kolom
kelas) lalu tekan enter, lakukan perhitung
dengan rumus yang sama untuk menghitung
probabilitas atribut kelas normal dan lebih.

Tabel 7. Tabel Probabilitas

No Probabilitas Nilai
Kurang 28
Normal 62
Lebih 2

pada tabel 7 nilai probabilitas untuk kelas
kurang sebesar 28, kelas normal 62 dan kelas
lebih 2.

Hitung Standar Deviasi

Hitung nilai standar deviasi dari masing-
masing  atribut  berdasarkan  kelasnya.
Menggunakan rumus =STDEV.S(Blok atribut
umur, berat badan dan tinggi badan) lalu tekan
enter. Hasil perhitungan deviasi dapat diihat
pada tabel 8.
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Tabel 8. Tabel Standar Deviasi

No Standar Umur Berat Tinggi
Deviasi  (Bulan) Badan Badan
1 Kurang 13.49 2.27 12.57
2 Normal 16.88 3.12 17.23
3 Lebih 0.70 0.35 1.41

e. Hitung Nilai Gaussiannya

Jika menghitung dari kelas Kurang maka
kita akan mengambil dari nilai mean dan
standar deviasi dari kelas kurang yang sudah
ada di perhitungan sebelumnya, untuk
menghitungnya dapat menggunakan rumus
=1/SQRT(2*3,14*standar deviasi Umur kelas
Kurang)*EXP(-(((47-nilai mean umur kelas
Kurang)*2/(2*standar deviasi umur kelas
Kurang”2))) lalu tekan enter. Lakukan hal
yang sama untuk menghitung nilai Gaussian
pada berat badan dan tinggi badan berdasarkan
masing-masing kelas.

Tabel 9. Tabel Testing

Berat Tinggi
Umur Badan Badan
4 9 80

Tabel 10. Tabel Hasil Testing

Umur Berat Tinggi Kondisi

No Gausian B l:n) Badan Badan Gizi
" (KG) (CM) Balita
1 Kurang 0.00 0.11 0.06 0.00
2 Normal 0.05 0.19 0.09 0.05
3 Lebih  2.12489 0.01 4.14107 3.19498
E-19 E-05 E-25
MAX 0.05

3.2.Implementasi Sistem
Dalam implementasi system, system dibangun

berbasis website dengan database dan
framework (Yahya, 2020) (Febriansyah;
Muntari, 2023).
a. Halaman Dashboard

Halaman dashboard menampilkan

ashboard yang berupa gambar untuk mengajak
masyarakat untuk melakukan posyandu,
halaman ini diakses setelah administrator
melakukan sesi login sebelumnya.

SELAMAT DATANG DI SISTEM KLASIFIKAS! KONDISI GZ1 BALITA-

Gambar 2. Halaman Dashboard

b. Halaman Data Balita
Halaman data balita akan menampilkan

semua data balita Puskesmas Pajar Bulan yang
telah diklasifikasikan.

i Lo o

Gambar 3. Halaman Data Balita

c¢. Halaman Prediksi

Pada halaman ini, sistem akan
menampilkan halaman untuk melakukan
prediksi. Halaman ini digunakan untuk
memprediksi klasifikasi kondisi gizi pada
balita. Perhitungan prediksi dilakukan dengan
memasukan nilai pada masing masing kriteria
yaitu Nik, nama, jk, umur, berat badan dan
tinggi badan. Selanjutnya system akan
menghitung dengan algoritma naive bayes dan
akan disimpan dan ditampilkan pada halaman
hasil prediksi. Taampilan form prediksi dapat
dilihat pada gambar 4

(0 Aminisator @&

TB_PREDIKS|

Gambar 4. Halaman Prediksi
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d. Halaman Hasil Prediksi

3.3.Pengujian Sistem

Halaman prediksi ini akan menampilkan
semua catatan yang mengeluarkan hasil
prediksi data balita yang sudah diprediksi di
halaman prediksi. halaman ini berisikan tabel
hasil prediksi terdiri dari nomor, nik, nama, jk,
umur, berat badan, tinggi badan, nilai kurang,
nilai normal, nilai lebih, klasifikasi dan
tanggal cek. Hasil klasifikasi ditentukan
berdasarkan hasil perhitungan terbesar pada
masing masing klasifikasi hasil perhitungan
prediksi dapat dilihat pada gambar 5

Tb_prediksi List

Gambar 5. Halaman Hasil Prediksi

a. Black Box Testing
Black box testing adalah testing di mana

fungsionalitas aplikasi perangkat lunak yang
akan di uji kelayakannya (Budiman et al.,
2019). Pengujian yang dilakukan yaitu:

1. berfungsi input, edit, cari, lihat dan

hapus data;
2. Tampilan antar muka;
3. Koneksi dengan database;

Pengujian ini dilakukan terhadap admin.
Admin  dapat mengolah data seperti
memasukkan data dan menghapus data yang
sudah ada. Pengecekan pengujian berfokus
untuk melihat kesalahan atau tingkat eror pada
suatu sistem yang telah dibuat.

Dalam pengujian memiliki acuan dalam
penilaian penggunaan Fungsionalitas
pengujian yang telah dilakukan maka
keluarlah hasil pengujian seperti berikut ini:

Tabel 4.9: Hasil Pengujian

Id Deskripsi Pengujian g:ﬁ;ﬁ;ﬁ Pel}llgal?;;an Kesimpulan
LAO1 Menginputkan username dan Berhasil masuk ke Sistem akan Sesuai
password sebagai bentuk akses halaman admin. masuk ke dalam
ke halaman admin halaman
dashboard
DAO1 Mengklik tombol menu utama Dapar mengakses menu Sistem berhasil Sesuai
lalu sistem akan menampilkan utama dan  berhasil masuk ke form
form menu utama menampilkan form menu utama
menu utama
DBAO1 Mengklik tombol data balita, Berhasil menampilkan Sistem berhasil Sesuai
menampilkan form data balita  data balita menampilkan
data balita
DBA02 Menekan tombol read pada Data menghasilkan info Sistem berhasil
halaman data balita tentang balita menampilkan
informasi
tentang balita
DBAO3 Mengklik tombol wupdate Data berhasil di ubah di Sistem berhasil Sesuai
masuk ke form ubah menu, sistem kemudian menampilkan
mengubah data dan menekan kembali ke halaman halaman table
tombol simpan. tabel balita. balita yang
sudah diubah
DBA0O4 Menekan tombol delete di Data berhasil di hapus Sistem berhasil Sesuai
halaman data balita, lalu dari sistem menghapus
data balita
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Hasil Yang

Hasil

Id Deskripsi Pengujian Diharapkan Pengujian Kesimpulan
menampilkan peringatan tekan
tombol oke .
TIO01 Menekan tombol create data Sistem masuk ke form Sistem berhasil Sesuai
balita. tambah data balita. menampilkan
halaman untuk
menambahkan
data balita
T102 Mengisi data balita lalu Data berhasil tersimpan Sistem berhasil Sesuai
menekan tombol create. dan akan di tampilkan ke menyimpan
tabel data balita kembali data yang di
input
TI03 Menekan tombol cancel pada Kembali ke halaman Sistem berhasil Sesuai
halaman form create. table balita. menampilkan
kembeali ke
halaman tabel
data balita
TI04 Memasukan NIK balita, nama, Data pencarian berhasil Sistem berhasil Sesuai
jenis  kelamin atau hasil dan menampilkan menampilkan
klasifikasi pada  halaman nama,hasil prediksi. data yang di
pencarian dan menekan tombol cari
Search .
TIO0S Menekan tombol next dan /ast Berhasil menampilkan Sistem berhasil Sesuai
di halaman data balita. form selanjutnya dan menampilkan
form  terakhir pada tombol next dan
sistem. last
PI101 Menekan tombol halaman Berhasil menampilkan Sistem berhasil Sesuai
prediksi halaman untuk prediksi memprediksi
klasifikasi kondisi gizi klasifikasi
balita kondisi gizi
balita dan
menampilkan
halaman hasil
prediksi
HPIO1  Menekan tombol halaman hasil Berhasil menampilkan Sistem berhasil Sesuai
prediksi halaman hasil prediksi menampilkan
semua data
balita yang
perna
diprediksi
HPI0O2  Menekan tombol next dan last Berhasil menampilkan Sistem berhasil Sesuai
di halaman hasil prediksi. form selanjutnya dan menampilkan
form terakhir di sistem  tombol next dan
last
HPIO3  Menekan tombol delete di Data berhasil di delete di  Sistem berhasil Sesuai
halaman hasil prediksi, lalu sistem menghapus
akan menampilkan peringatan data balita
untuk tekan tombol oke .
LGAO1 Menekan tombol logout Berhasil kembali ke Sistem berhasil Sesuai
halaman login logout dan
kembali
halaman login
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Berdasarkan hasil pengujian yang telah
dilakukan di atas dengaan 11 kriteria pengujian
fungsionalitas terhadap ahli database, algoritma,
interface dan User yakni pendamping posyandu di
puskesmas pajar bulan, maka system ini dinilai

layak dan dapat di implementasikan.

4. Kesimpulan

Penelitian  ini  menghasilkan  sistem
klasifikasi kondisi gizi balita dengan metode Naive
Bayes. Hasil proses pengklasifikasian diperoleh
hasil berupa data balita normal dan data balita
kurang. Naive Bayes digunakan untuk melakukan
klasifikasi kondisi gizi balita yang akurat terlihat
dari ketepatan hasil perhitungan. Sistem ini
menggunakan pengujian Black Box Testing,
pengujian  ini mengacu pada  pengujian
fungsionalitas yang telah dapat diketahui bahwa
sistem sudah sesuai dengan yang diharapkan dan
sudah layak digunakan. Sebagai saran dalam
penelitian ini kriteria perhitunagn naive bayes
hanya menggunakan, umur, tinggi badan dan berat
badan, perlu adanya kriteria lain seperti nilai gizi,
tekanan darah dan faktor genetic agar penentuan
klasifikasi bisa lebih baik
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